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一、 摘要 

 

此計畫的目的在於設計出一個可以

蒐集並分析 Steam平台上遊戲資料的系統，

使用者可以將自己設計的遊戲介紹內容

上傳到此系統，預測該遊戲的銷量。 

首先我們使用 Python 撰寫網路爬蟲

程式來獲取資料，後使用 MySQL 建立資

料庫。接著再提取出資料特徵，並使用

迴歸分析找出資料與銷量的關係。最後

設計一網路平台供使用者輸入資料並獲

取分析結果。在實驗過程中，我們會輸

入已存在的遊戲進行測試，觀察測試結

果後再不斷修正特徵的提取與迴歸分析

以達到最高的準確率。 

我們期望透過此預測系統，使用者

得以調整其遊戲簡介、預覽圖或是售價

來獲取更高的銷量。 

關鍵詞：Steam、網路爬蟲、迴歸分析。 

 

二、 緣由與目的 

 

許多人都會設計遊戲，但並不是每

款遊戲都能受到顧客歡迎。因此我們希

望能設計一個系統，它可以蒐集 Steam遊

戲平台上的資料並進行分析，找出一個

遊戲介紹內容與銷售量之間的演算法。

讓想將遊戲放到 Steam上販售的人使用這

套系統修正遊戲介紹內容與銷售量的預

測。 

 

三、 研究範圍 

 

Steam平台上的遊戲。 

Steam 是美國電子遊戲商維爾福於

2003年9月12日推出的數位發行平台，提

供數位版權管理、多人遊戲、串流媒體

和社群網路服務等功能。 

 

四、 使用技術方法 

 

(一)網路爬蟲(web crawler) 

通過網頁的鏈接地址來尋找網頁，

從網站某一個頁面開始，讀取網頁的內

容，找到在網頁中的其它鏈接地址，然

後通過這些鏈接地址尋找下一個網頁，

這樣一直迴圈下去，直到按照某種策略

把該網站上所有的網頁都抓取完為止。 

(二)迴歸分析(Regression Analysis) 

建立因變數 Y(或稱依變數，反應變

數)與自變數X(或稱獨變數，解釋變數)之

間關係的模型。簡單線性回歸使用一個

自變量 X，複迴歸使用超過一個自變量

(X1, X2…Xi)。 

目的在於了解兩個或多個變數間是

否相關、相關方向與強度，並建立數學

模型以便觀察特定變數來預測研究者感

興趣的變數。更具體的來說，迴歸分析

可以幫助人們了解在只有一個自變數變

化時應變數的變化量。一般來說，通過

迴歸分析我們可以由給出的自變數估計

應變數的條件期望。 

 

五、 架構流程 

 

(一)建立資料庫 

將 Steam遊戲平台上的資料經由網路

爬蟲的方式取得資料，留取部分遊戲資

料不輸進資料庫以便往後進行測試。 

(二)資料分類 
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將資料中的各項特徵進行提取、分

類並賦予其數值與加權。 

(三)資料分析 

將各項特徵進行迴歸分析。 

(四)網頁建立 

建立一個網站當作前端供客戶使用，

客戶可在網站上輸入自己所開發的遊戲

資料以便進行分析預測。 

 
圖1. 客戶端介面 

(五)實際測試 

使用其他未輸進資料庫的 Steam遊戲

進行預測，觀察其準確率。 

(六)修正預測結果 

重複步驟(二)、(三)提高準確率。 

 

六、 工具說明 

 

(一) 爬資料 

1. 語言：Python 

2. 工具：Scrapy 

(二) 資料庫 

1. 語言：SQL 

2. 工具：MySQL 

(三)網站架設(API) 

1. 語言：Python 

2. 工具：Flask 

 

七、 實驗結果 

 

實驗結果得出的公式中價格和媒體

宣傳影響較深，這兩者也是在遊戲擬訂

後較好控制的因素。 

 

八、 結論 

 

在使用者將自己的遊戲介紹相關內

容(如簡介、分類、標籤、玩家人數、售

價……等等)上傳到我們設計的網站之後，

它可以給出一銷量預測值。使用者獲得

結果後，根據實驗結果，推薦可以修正

其遊戲相關資料或增加外部媒體宣傳來

獲取更大的利潤值。 
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